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Objetivos

Lograr clasificar piezas de ajedrez
segun su foto frontal

Separar efectivamente piezas por
color y cuadros vacios

Revelar con precision que color de
piezas van liderando la partida



Mlodelos necesarios

Modelo que clasifica cuadros con pieza
y Sin pieza

Modelo que clasifica piezas

Modelo que clasifica color de pieza
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VGG19
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True Labels

Resultados Pieza

Confusion Matrix
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Scores
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Conclusiones

Piezas con bordes significativamente
distintos son mas faciles de predecir

Ruido en los cuadros vacios hace que modelar
si hay una pieza o no sea complicado

El fondo del cuadro complica la prediccion
de a que color pertenece la pieza



Recomendaciones
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Al hacer un modelo clasificatorio basado
en fotos, asegurarse que existen fotos
que representan distintos casos

Intentar comprender cuales son las
caracteristicas de las fotos entre clases
que puedan generar traslapes entre
predicciones



