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ECOBICI

Ademas, tenemos las ubicaciones de las
ciclo estaciones, por coordenadas y sus

Datos recolectados REEZE

Podemos encontrar 2 conjuntos de datos, los
obtenidos en tiempo real y los historicos. En
este caso utilizaremos los datos historicos del
2023

DATOS
Genero del usuario ® Hora de Retiro
Edad del usuario ¢ Hora de Arribo

Fecha de Retiro e Ciclo Estacion Arribo
Fecha de Arribo Ciclo Estacion Retiro




ANALISIS EXPLORATORIO

CLASIFICACION DE VARIABLES

CUALITATIVAS CUANTITATIVAS DATOS DE LAS ESTACIONES
e Genero Usuario e Edad Usuario e Latitud

* Bici e Longitud

e CicloEstacion Retiro e Nombre

e Hora Retiro e Cddigo

e Fecha Retiro

e CicloEstacion Arribo
e Fecha Arribo

e Hora Arribo

Genero_Usvario

Edad_Usvario

Bici

Ciclo_Estacion_Retiro

Fecha_Retiro

Hora_Retiro

Ciclo_EstacionArribo

Fecha Arribo

Hora_Arribo

count
12177337
12177337.0
12177337.8
12177337
12177337
12177337.0
12177337
12177337
12177337.0

unique

4
NaN
NaN
637
NaN
NaN
635
NaN
NaN

top

M

NaN

NaN
271-272
NaN

NaN
271-272
NaN

NaN

freqg
8542606
NaN
NaN
159767

mean
EL
34.439772

2471026.853..

NaN

2025-07-26 ..

14.073498
NaN

2025-07-26 ..

14.2652

min

NaN

16.0
2000776.0
NaN

2022-09-03 ..

b0.0
NaN

2025-01-01 ..

6.0

25%
NaN

27.0
3746518.0
NaN

2023 -05-D6..

10.0
NaN

2023 -05-06..

10.0

20%

NaN

32.0
9445259.0
NaN

2023-08-08..

14.0
NaN

2023-08-08..

15.0

75%

NaN

39.0
7213283.0
NaN

2025-10-23 ..

18.0
Nal

2025-10-23 ..

18.0

max
NaN

100.0
8999708.0
NaN

2023-12-31..

23.08

all
023-12-31..
3.0

NaN

9.829181
2026707.513..
NaN

NaN

4.611318

NaN

NaN

4.651843




ANALISIS VARIABLES CUANTITATIVAS
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ANALISIS VARIABLES CUALITATIVAS
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CORRELACION LINEAL

Genero Usuario 0.1 0.000160.00680.0021 40.011-0.00610.0021-0.0085

Edad Usuario gEIR [J.IEIIE}EIE 002 005 006 0.019 0.05 0.057

Bici J.{]t}EHED.DI}EIEJ.UI]EIBE}_EI[JEIEEI.DI}EIEIJ.{}I}EI-'I;!}_D[JEJEH.{]DEIE‘
Ciclo_Estacion_Retiro gUISHEINI IIJ_{]DEIB: 023 0021 017 023 -0.02

Fecha_Retiro [0V EEVVEEIRIES RIS —IEII_EIM 0.23 —IEII_EI‘lE:

Hora_Retiro EUUIREESIRGROVNEFEIRIEY —'[]_E]M[J_UE]E? SIAEY 096

-0.25
el == F= e o1y ViV yy | oo Q-0 0061-0.0190.00042 017 023 [J.IEI'E]ET 023 0.0062 050
Jte EW 0 0021 -0.05-0.00029 0.23 —ﬂ_[]M 0.23 -IEI'_[]‘IE:
-0.75
oA -0 0085-0.0570.00022 0.02 -0.015 gekes0.0062 -0.015
-1.00

Bici

Hora Retiro

Edad Usuario
Fecha Retiro
Fecha Amrmibo
Hora Armmbo

enero Usuario

Ciclo EstacionArmbo

Ciclo Estacion Retiro




ECOBICI

Preguntas

e Existe algun tipo de relacion entre la edad,
el tiempo y las trayectorias de las bicicletas

e Si el uso de las bicicletas cambia
conforme la época del ano

e Qué tanto afectan realmente los datos
atipicos




MODIFICACION DE VARIABLES

Decidimos restringir la edad, y modificar los datos a modo de obtener el tiempo de uso y el trayecto
utilizado

8000

[0, 10) [10,20) [20, 30) [30, 40) [40,50) [50,60) [60, 70) [70,80) [80,90) [90, 100)[100, 110)
Rango_FEdad
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CORRELACION LINEAL

Tiempo_Uso Genero Usuario

Rango Edad

Trayecto

Genero Usuario

40.00081

Tiempo Uso

0.00081

{.0098

Rango Edad

0.0098

Trayecto

0.00

—0.25

—0.50

—0.75

-1.00



PCA Result
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KMEANS

KMeans Clustering - 3D Visualization

KMeans Clustering - 2D Visualization
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DBSCAN

DBSCAN Clustering - 3D Visualization

DBSCAN Clustering - 2D Visualization
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No_ Bicis_Arribo Histogram
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CAMBIO DE VARIABLES 2

MNo_Bicis_Arribo Box Plot
8

8

1
MNo_Bicis_Retiro Box Plot

38

Value

Value

70

Dado que parecia haber una relacion entre los trayectos y el tiempo de
uso, quisimos analizar si existia una relacidon entre la cantidad de
bicicletas que se retiraban de cada estacion y las fechas en la que lo
hacian, asi como si habia alguna edad que predominaba en el area
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- 1.00
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Kmeans sin Estacion

KMeans Clustering - 3D Visualization _ _ o
KMeans Clustering - 2D Visualization
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DBSCAN

DBSCAN Clustering - 3D Visualization

DBSCAN Clustering - 2D Visualization
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Kmeans con Estacion

KMeans Clustering - 3D Visualization

KMeans Clustering - 2D Visualization
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DBSCAN CON ESTACION

DBSCAN Clustering - 3D Visualization with Estacion

DBSCAN Clustering - 2D Visualization with Estacion
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DBSCAN CON ESTACION

DBSCAN Clustering - 3D Visualization with Estacion

DBSCAN Clustering - 2D Visualization with Estacion
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Observaciones

<l

e Datos atipicos
> Edad
> Fechas de Arribo y Recibo
o Tiempos de vigje



Fin




